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Introduccion

Motivacion Hipotesis Objetivo

El reconocimiento y la descripcion de rocas permiten al gedlogo una La Inteligencia Artificial y la implementacion de algoritmos de Deep Utilizar la Inteligencia Artificial para el reconocimiento de rocas
mejor interpretacion acerca de su evolucion, ambientes vy Learning permite automatizar y optimizar esta actividad, ademas de sedimentarias y la descripcién automatica de sus caracteristicas
condiciones de formacién. En la practica, comunmente se deben contribuir con una herramienta util para profesionales asi como (color, textura, forma, fabrica y grado de redondez de clastos),
analizar numerosas muestras de roca, cuya caracterizacion manual para la ensefianza y el aprendizaje en entornos académicos. mediante la implementacién de un modelo de redes neuronales
demanda tiempo y esfuerzo. convolucionales y recurrentes.
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Conclusiones y Trabajo Futuro > Predic

»El presente trabajo demuestra la aplicacion practica de la Inteligencia Artificial como una alternativa adecuada para el reconocimiento y la descripcién de rocas de © startseq arenisca de color gris textura
manera automatica para investigaciones y proyectos profesionales. g clastica buen sorteo clastos soportado
GCJ con tamano de grano arena fina clastos
> Sirve como herramienta didactica para entornos académicos dentro del drea geolégica y afines. < subredondeados presenta birrefringencia
de primer orden endseq
» Los productos generados: modelos convolucionales, recurrentes, dataset de imagenes y descripciones textuales, son publicamente disponibles, pueden ser extendidos y
tomados como base para futuros trabajos de investigacion.
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